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GEO 技术原理手册

从检索、重排序到生成复述，理解 GEO 的技术链路

内容规格： 6 大模块 · 26 条核心策略

版本说明： 当前正式版共 26 条策略，由早期 40 条草案合并整理而来；正文和其他章节均以当前 26 条编号为准

本文档面向有技术背景的  SEO  从业者和技术型营销人。如果你不是技术型读者，可以直接使用《让AI
替你说话：GEO权威指南》正文中的实操方法，不影响执行。本文档的价值在于：帮你理解「为什么
这些执行动作有效」的底层 AI 原理。

需要先说明： 本文不是说网站内容可以直接操控模型内部参数、注意力权重、专家路由或奖励函数。AI  原
理提供的是方向，不是按钮。GEO 能做的，是让内容更适合被抓取、切块、检索、重排序、注入上下文和稳
定复述，从而提高被采用、提及和引用的概率。下文中的技术原理用于解释「为什么这些策略方向是合理
的」，而不是声称「网页内容可以直接影响模型内部机制」。同时也要记住：GEO 是概率游戏，不是确定性
公式——所有策略提升的都是被采用的概率，没有任何一条策略能保证「做了 A 一定得到 B」。
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一、查询理解与语义匹配

策略 01：核心术语要用高频自然词汇表达，避免生僻缩写和造词

技术背景： BPE 分词器通常会将高频子词组合保留为相对稳定的 Token，稀有词、自创词或不常见缩
写则更容易被拆成多个片段。这会增加语义表示和查询匹配的不确定性，尤其是在用户很少使用这些表
达时。

GEO 策略： 标题和核心术语使用用户最常用的自然表达，降低分词和语义匹配的不确定性。

落地动作

文章标题和 H1 优先使用目标用户最常用、最自然的表达，并保留必要的专业术语
首段开头尽早包含核心关键词完整表达
删掉不增加信息量的套话和空转句，保持句子自然流畅

因果逻辑详解

BPE  分词器的工作方式是：统计训练语料中所有字符对的共现频率，把出现次数最多的字符组合合并
为一个 Token。不同模型的 tokenizer 差异很大，中文表达不一定总比英文表达 Token 更少。

这里真正重要的不是  Token  数本身，而是标题是否使用目标用户理解和搜索的表达。用「大模型微调
教程」这类自然说法，通常比没有解释的「LLM  Fine-tuning  SOP」更容易与用户问题建立对应。自
创缩写和品牌造词即使会被分解成子词，也不等于模型无法处理；实际风险是用户不会这样提问，且内
容没有提供足够上下文。首次出现时同时给出名称、通用类别和清晰定义，比追求更少  Token  更重
要。

相关策略： 策略 02（语义场覆盖）、策略 03（语义消歧）

策略 02：内容自然覆盖近义词和多种表达

技术背景： 词嵌入（Embedding）将每个  Token  映射为高维向量，语义相近的词在向量空间中距离
更近（分布假说）。RAG 检索通过余弦相似度匹配查询向量和文档向量。

GEO 策略： 围绕核心概念自然覆盖常见说法、用户口语表达和专业表达，为词项检索和语义检索提供
更完整的匹配线索。

落地动作

围绕核心问题自然覆盖常见说法、用户口语表达和必要的专业术语，不为了凑数量硬塞同义词
使用语义相关表达覆盖策略
FAQ 用用户真实提问句式

因果逻辑详解

用户提问的措辞是不确定的——同一个需求，有人问「教程」，有人问「指南」，有人问「怎么学」。
语义检索可能识别这些表达的相关性，词项检索和具体实现却仍可能受实际用词影响。内容应在真实语
境中覆盖必要的专业词和用户说法，而不是假设每增加一个同义词就增加一个向量锚点。

• 
• 
• 

• 
• 
• 
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需要说明一个前提：很多 AI 产品在检索之前会做查询改写（Query Rewriting）——系统自动将用户
的原始提问扩展为多个语义变体，分别去检索（详见策略  04  对查询改写机制的展开讨论）。这意味着
查询侧的同义扩展，AI 系统自身已经在做了。

内容侧的多表达覆盖仍有价值，但不是「替  AI  做同义扩展」。不同产品的查询改写、词项检索、向量
模型和融合方式不同；准确术语与自然解释共同出现，可以为不同检索路径提供更明确的线索。具体收
益需要通过目标问题和页面表现验证，不能用「锚点数量」直接推导排名。

这不是关键词堆砌。重复同一个词通常不会增加新的信息；语义覆盖的重点，是从专业定义、用户说法
和应用场景等角度补充实质内容，而不是凑表达数量。

FAQ  使用真实提问句式，有助于让问题与答案边界更清楚，也可能改善词项或语义匹配；但具体召回
仍取决于分块、检索器、索引和排序方式。

相关策略： 策略 04（查询拆分与子问题覆盖）

策略 03：语义消歧与主题聚焦

技术背景： 现代语言模型会根据上下文形成不同的内部表示；检索用的嵌入模型则把查询、段落或文
档编码为用于相似度计算的向量。两类「向量」用途不同，不应把生成模型内部的  Token  表示直接等
同于检索嵌入。

GEO 策略： 内容开头明确主题范围，全文围绕核心问题组织，去除与读者任务无关的内容，让页面和
片段的主题更清楚。

落地动作

首段 2-3 句话明确定义：这篇文章讲什么、给谁看、解决什么问题
每段与 H1 主题直接相关，去除无关闲话（公司广告、个人感悟等）
不同主题拆成不同页面——一个页面只聚焦一个核心话题
文末总结汇聚为 3-5 个要点
内部链接的锚文本要有语义信息（「参考 Redis 缓存配置教程」而不是「点击这里」）

因果逻辑详解

早期词向量（如 word2vec）通常为词分配固定表示；现代语言模型会结合上下文处理「苹果手机」与
「苹果很好吃」中的「苹果」。对网页检索而言，更直接的结论不是去操控某个词的内部向量，而是给
术语足够上下文，避免主题和指代含糊。

这对内容的启发是：文章开头明确主题范围，后续内容更容易围绕同一问题展开。被切块后，每个片段
的主题和用途通常也更清楚。相反，一篇文章混入多个不相关话题，会占用片段与上下文空间，并可能
降低与具体问题的匹配度。这里描述的是内容组织结果，不是对所有嵌入模型内部向量分布的直接观
测。

如果页面中有与主题无关的内容（比如一篇关于  Redis  缓存的文章中插入大段公司广告），这些内容
会占用切块和上下文窗口空间；若与正文进入同一片段，还可能干扰主题判断。无需把这一影响简化为
向量必然向某个方向偏移。

文末总结段将全文散落的信息汇聚为几个要点，首先帮助读者回顾，也为可能抓取该段的系统提供一份
自洽摘要；它不会保证系统先阅读或优先采用总结段。

相关策略： 策略 06（语义块组织）、策略 13（垂直专题深度）

• 
• 
• 
• 
• 
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策略 04：覆盖 AI 拆出来的子问题，而不只是回答用户表面上问的那一句

技术背景： 查询扇出（query fan-out）是指系统围绕原问题生成并执行多个子查询；这些子查询可能
来自查询改写、查询扩展或查询拆分。查询拆分是其中一种常见方式：系统把复合问题拆成多个可以分
别检索的子问题，再综合生成回答。Agentic  RAG  进一步强化了这个趋势——系统可能根据第一轮检
索结果判断信息是否充分，不充分时自动生成新的子查询进行二次、三次检索。

GEO 策略： 内容要覆盖 AI 拆出来的子问题，而不只是回答用户表面上问的那一句。

落地动作

每个核心页面围绕主问题，在 H2 层级覆盖 3-5 个用户最可能追问的子问题
FAQ 模块使用真实追问链（「怎么选」→「多少钱」→「用多久」→「维护贵不贵」）
同一主题建立「主问题页  +  子问题深度页」的内容组，主页面提供概览和答案块，子页面提供细分
领域的深度分析
子问题的答案同样遵循答案块特征（语义自洽、结论前置、长度可控）

因果逻辑详解

用户在  AI  产品中输入「家用空气净化器怎么选」，系统可能将其拆解为多个子查询：「CADR  怎么
看」「甲醛 CCM 是什么」「卧室用多大风量合适」「滤芯更换成本」「不同价位差在哪」。每个子查
询会独立触发检索和排序。如果你的页面只回答了「怎么选」这个笼统问题，但没有覆盖任何子问题的
具体细节，那么在子查询的检索中，你的内容可能不会出现。

反过来，如果你的页面按子问题组织了内容（每个 H2 对应一个子问题，开头有结论句），那么当系统
拆分查询后，你的不同内容块可以分别命中不同子查询。在 Agentic RAG 场景中，系统甚至可能在第
一轮检索到你的主问题页后，根据信息缺口生成新的子查询——如果你的网站同时有覆盖这些子查询的
深度页面，就有更大概率在后续轮次中继续被检索到。

这就是为什么在很多 GEO 场景中，「一个主题一组内容」比单篇长文更容易覆盖多轮查询和子问题召
回。长文如果结构清晰、H2  按子问题组织、每段都有答案块，同样可以覆盖多个子查询；但在覆盖深
度和检索精度上，专题页通常更有优势。

相关策略： 策略 02（语义场覆盖）、策略 06（语义块组织）

• 
• 
• 

• 
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二、信息架构与答案块

策略 05：信息前置与段落自洽

技术背景： 两个独立机制支撑这条策略。第一，RAG  系统会切片和截断内容，靠后的信息可能被丢
掉。第二，Lost in the Middle 现象——模型对上下文中间位置的信息利用率往往较低，开头和结尾更
好（新一代模型正在缓解这一问题）。此外，论点和证据距离越近，切块后保留完整语义关系的概率越
高。

GEO 策略： 核心答案前置，每个内容块自洽，论点和证据紧挨着，降低切块、截断和上下文位置不确
定带来的损耗。

落地动作

页面开头放核心答案，不要用背景铺垫开场
每个 H2 后紧跟一句小结论
长文顶部加 TL;DR 摘要——它最有可能成为第一个被切出来的块
每段尽量「论点 + 证据」紧挨着，用「因为」「具体来说」「例如」等过渡词显式标记逻辑关系
避免跨段落引用（「如上所述」「承接前文」），因为切块后上下文可能丢失
文末做总结，再次汇聚核心要点

因果逻辑详解

信息前置的价值来自三个层面：

第一层：物理截断。 RAG 系统注入 Prompt 的内容通常只有几百到几千 Token。核心答案在第 3000
字之后，很可能已经被切掉了。但放在第一段的内容，不管从哪里截断，都能保留。

第二层：Lost in the Middle。 就算没被截断，你的内容块会跟其他来源的块一起拼进 Prompt。你
的块被放在  Prompt  的什么位置你控制不了，但你能控制的是——在你自己的块内部，核心信息放在
块的开头。即使整个块落在 Prompt 中间，块内部的首句始终处于块级别的「开头」位置。

第三层：段落自洽。 如果论点在第一段，证据在第五段，切块后它们可能不在同一个片段里。论点所
在的片段失去了证据支撑，变成一句没依据的断言；证据所在的片段失去了论点，变成不知道在说明什
么的数据。两个片段都变成了残缺品。

长文章拆分为独立子章节也是同样的道理：一个 2000 字的长块注入 Prompt，中间部分信息的利用率
可能较低。但如果拆成 4 个 500 字的独立块，每个块都有自己的「开头」，Lost in the Middle 的风
险被分散了。

相关策略： 策略 06（语义块组织）、策略 07（可复述答案块）

策略 06：语义块组织与分块适配

技术背景： 典型 RAG 实现可能把网页或文档切成若干 chunk，并为片段建立向量或词项索引；也有
系统以页面、段落、多粒度索引或搜索结果为单位。LangChain、LlamaIndex  等框架支持基于
HTML  标签的分块，但外部商业产品是否采用同样策略通常不可见。清晰结构的直接价值，是改善阅
读和为解析提供边界线索。

• 
• 
• 
• 
• 
• 
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GEO 策略： 把内容按语义完整的「块」来组织，用 HTML 结构引导切块算法，确保每个块能独立被
理解和检索。

落地动作

每个 <section>  + <h2>  标题 + 导语段落构成一个完整信息单元
每个块要自包含——不依赖上下文就能独立理解，避免「如上所述」「承接前文」
每个块至少明确回答一个核心意图；必要时补充 Why 或 How
块大小按用途区分：页面级主答案块可参考约 200—400 个中文汉字，FAQ 或局部答案块可参考约
100—200 个中文汉字（均为写作经验区间，不是平台切块规范）
过短可能缺少主语、条件或证据；过长可能混入多个子问题。没有适用于所有系统的固定字数边
界，应按内容完整性和实际测试调整

因果逻辑详解

片段被检索时可能单独出现，也可能与相邻片段、页面标题或其他来源一起进入上下文。作者无法预知
具体组合，因此关键段落最好自带必要主语、条件和证据。以「如上所述」开头并非一定失效，但脱离
上下文后更容易丢失指代。

HTML  结构标签在切块中的作用：如果你的页面每个  <section>  都有清晰的  <h2>  标题和导语段
落，切块算法就倾向于按你的  <section>  边界来切——每个块刚好是你精心组织的一个完整信息单
元。但如果页面没有清晰的结构标记，算法可能粗暴地按字数截断，在一句话中间切开，产生残缺碎
片。

「分块 → 建索引 → 检索 → 重排序或筛选 → 组织上下文 → 生成」是常见的解释模型，不是所有产品
的固定流水线。内容结构可能影响正文提取和分块，但后续结果还取决于检索、来源选择和生成策略。

相关策略： 策略 05（信息前置）、策略 14（HTML 语义结构）

策略 07：给 AI 一个清晰、确定、能直接复述的标准答案

技术背景： 自回归生成逐个 Token 输出，温度参数控制选择的随机性。RAG 系统将检索到的内容块注
入 Prompt 模板（如「根据以下信息回答用户问题：[内容块]」），模型基于注入的内容生成回答。

GEO 策略： 内容要提供清晰、确定、有依据的表述，让模型可以直接整合进回答，降低幻觉和漂移风
险。

落地动作

关键事实用「定义 → 解释 → 示例 → 总结」结构
数据附来源和时间戳（「根据 IDC 2025 年 3 月报告……」而不是「据说」）
用陈述句而非疑问句——FAQ 块要同时包含问题和完整答案
避免无依据的含糊表达；对事实本身存在不确定性的内容，保留必要限定词，并写清适用条件

因果逻辑详解

如果你的内容给出了一个清晰确定的答案（「截至 2025 年 Q3，全球 GPU 服务器市场规模为 320 亿
美元」），模型在生成时有一个稳定的事实参照。但如果你的内容是「据说 GPU 市场还不错」，模型
没有具体数字可以锚定，更可能自行编造一个数字。

• 
• 
• 
• 

• 

• 
• 
• 
• 
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温度参数控制生成的随机性：温度低时模型坚定地选概率最高的词，温度高时在候选词之间更随机。事
实问答类场景通常用低温度。在这种设置下，清晰确定的内容给模型提供了一个稳定的锚。但需要注
意：温度主要影响生成阶段，不决定你的网页是否被检索到。

陈述句比疑问句更好用的道理也简单：如果  FAQ  块只有问题没有答案，模型收到的是一个问题，不是
一个可用的答案。

「定义  →  解释  →  示例  →  总结」之所以有效，是因为大模型训练时见过的大量优质内容（百科、教
材、技术文档）就是这么组织的。你的内容结构越接近这个模式，模型整合时就越顺畅。但最终是否被
采用，仍取决于检索、排序、产品策略和竞品内容。

相关策略： 策略 05（信息前置）、策略 09（事实边界与幻觉防控）

策略 08：提供现成的推理链条

技术背景： 推理模型（如  DeepSeek-R1）在回答之前会进行「测试时计算」——生成思考过程的
Token，分步推理后才输出答案。在复杂任务中，适当增加推理计算通常有助于提升结果质量。

本策略用推理模型的技术原理解释内容策略的方向，不代表网页内容可以直接影响模型的推理过程或奖励
函数。

GEO 策略： 内容不只提供结论，还要把推理过程显性地写出来（因为 A，所以 B，因此 C），为模型
提供可直接采纳的推理素材。

落地动作

对比型、选型型内容提供完整因果链：前提 → 分析 → 推理 → 结论
教程每步附原理说明（不只是操作步骤，还要说「为什么这么做」）
决策建议附适用条件和判断标准

因果逻辑详解

如果你的内容提供了一条清晰的推理链（「Redis 支持数据持久化 → Session 数据需要在服务器重启
后恢复 → Memcached 是纯内存存储，重启即丢失 → 因此在需要 Session 持久化的场景下，Redis
更适合」），模型在生成回答时可以直接把你的推理链当素材用，而不需要自己从零构建。

你提供的不只是一个结论，而是得出这个结论的过程。清晰的推理链对所有模型都有帮助——普通大模
型整合一段有因果逻辑的内容也比整合一句孤立结论容易，推理模型的特殊之处在于它内部也会做推
理，你的内容推理链为它提供了高质量的参考素材。

相关策略： 策略 07（可复述答案块）、策略 09（事实边界与幻觉防控）

策略 09：写清适用边界，帮 AI 防控幻觉

技术背景： 幻觉常见于检索缺失、上下文冲突、事实锚点不足或模型生成时自行补全的场景。自回归
生成中，错误 Token 可能触发滚雪球式偏离——每个新 Token 基于之前生成的所有 Token，一个错
误会被后续生成不断放大。

GEO 策略： 内容要帮 AI 降低幻觉风险——提供可直接采信的事实依据，同时写清适用边界和不适用
场景。

• 
• 
• 
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落地动作

关键事实用原子化陈述句
数据附带时间戳（「截至 2025 年 Q3」）
提供反事实声明：明确写出「这个方法不适用于 XX 场景」
写清适用条件和前提假设
主动说明局限性

因果逻辑详解

滚雪球效应： 自回归模型逐个生成  Token，如果模型在某一步编造了一个错误的事实，后续生成会基
于这个错误继续展开。比如模型编了一个不存在的论文标题，接下来它就会给这个假论文编作者、编年
份、编发现——全是假的，但彼此「逻辑自洽」。清晰的原子化事实陈述提供了明确的事实参照，更不
容易自行补全或漂移。

反事实声明： 如果你写了「Redis  可以做轻量级消息队列，但不适用于对消息丢失零容忍的场景（如
金融交易），因为  Redis  的持久化机制不保证消息不丢失」——模型有了明确的「不」的依据，就不
会错误地推荐。没有这个边界信息，模型在被问「Redis 能用在金融交易系统吗」时，可能在没有信息
的情况下猜测「可能可以」。

局限性段落的双重价值： 第一，它给模型提供了反事实边界，减少幻觉；第二，主动说明适用边界的
文章信息密度更高，在重排序阶段比「适用于所有场景」的文章更容易被判定为「真正在回答问题」。

时间戳的价值： 当模型看到「截至 2025 年 Q3」时，如果用户问的是 2026 年的情况，模型会更倾向
于说「目前只有 2025 年的数据」而不是编造一个新数字。

相关策略： 策略 07（可复述答案块）、策略 19（可验证事实）

• 
• 
• 
• 
• 
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三、检索与重排序

策略 10：让内容成为 AI 能发现、能提取、能用的外部知识源

技术背景： 大模型的知识有截止日期，RAG 通过检索外部内容来补充实时信息。在开启联网搜索或具
备 RAG 检索能力的场景中，系统可能从外部网页中检索相关内容注入 Prompt。RAG 包含三个阶段：
数据准备（抓取、分块、向量化、存储）、检索召回、答案生成。

GEO 策略： 让你的网站成为 AI 系统的合格外部知识供给方——能被发现、足够新鲜、主题聚焦。

落地动作

robots.txt  对 AI 检索类爬虫开放
准确的 Schema.org 结构化标记（如 Article、Product、Organization）帮助搜索系统理解内容
类型；不要把 FAQPage、HowTo 当作 Google 富结果或 AI 采用捷径
页面有 datePublished  和 dateModified  时间标记
一个主题一个页面，避免多主题混杂

因果逻辑详解

AI  产品有一个持续的「外部知识」需求，你的网站内容就是潜在的供给方。但你要成为合格的供给
方，得满足三个条件：

条件一：具备可发现性。 页面需要能被目标检索链路访问，并可能进入相关索引或缓存。Schema.org
对 Google Search 支持的页面类型有明确用途；对其他 AI 产品是否读取、如何使用，缺少统一公开证
据。标记应与可见正文一致；错误、过期或不受支持的标记会制造歧义，也可能影响搜索功能资格，但
不宜笼统写成「信任损耗」。

条件二：足够新鲜。 如果没有时间标记，系统很难判断你的内容是上周写的还是三年前的。

条件三：主题清楚。 一个页面可以覆盖多个相关子话题，但每个部分要有明确边界。把不相关主题混
在同一片段中，可能降低具体问题的匹配度和答案完整性。

SEO 与 GEO 在抓取、索引、内容质量和用户需求理解上大量交叠，但主要观察结果不同：SEO 关注自
然搜索可见性、访问与任务承接；GEO  补充观察生成式回答中的采用、提及、引用和准确归属。两者
不是上下级，也不能用一套指标互相替代。

相关策略： 策略 11（混合检索适配）、策略 24（数据质量与长期可见性）

策略 11：同时适配关键词检索和语义检索

技术背景： 很多检索系统会组合词项检索与向量检索。BM25  根据查询词项与文档词项的重合、词
频、文档频率和长度归一化等因素评分；向量检索用于发现表达不同但语义相关的内容。系统可能对两
路结果做融合、重排序或其他处理，具体实现因产品而异。

GEO  策略： 准确术语与自然语言说明配合，有机会兼顾词项召回与语义召回；具体效果取决于检索
器、嵌入模型、融合和重排序方式。

• 
• 

• 
• 
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落地动作

标题和 H1 包含用户会用到的精确关键词（适配 BM25）
正文用自然语言丰富地描述同一件事，覆盖多种相关表达（适配向量检索）
每个 H2 小节的首句同时锚定精确关键词和语义表达
内部链接形成主题关系网络，帮助系统理解内容集群

因果逻辑详解

只写宽泛表述：标题写成「编程语言与数据存储系统的交互方法」，却没有出现「Python」
「MySQL」等实际主题词，会减少词项检索的直接匹配线索；是否仍能被召回取决于查询、正文和检
索配置，不能说 BM25 一定完全失效。

只有标题词和代码、缺少说明：标题有「Python  MySQL  连接教程」，但正文全是代码。它可能命中
精确词项，却不一定充分回答安装条件、连接步骤和错误处理等自然语言问题。不同代码嵌入或混合检
索系统的表现不同，不能断言向量检索必然低分。

两条路都走通：标题有精确关键词「Python  MySQL  连接教程」，正文用自然语言解释「使用
Python 连接 MySQL 数据库需要安装 pymysql 库……」——关键词匹配和语义匹配同时命中。

内部链接的价值：你的「Python  数据库教程」页面链接到「MySQL  安装指南」和「PostgreSQL  对
比」，链接关系能帮助系统理解页面之间的语义联系。内链不是知识图谱本身，不能保证  AI  系统会把
你的网站构建成知识图谱来推理，但它提供了主题关系和实体关联线索。

相关策略： 策略 01（自然语言命名）、策略 12（重排序竞争力）

策略 12：不仅要被检索到，还要在重排序阶段胜出

技术背景： 初步检索通常拉回 50-100 个候选内容块，经过重排序筛选后只有几块到十几块能进入最终
Prompt。重排序常见做法包括交叉编码器、LLM 评分、规则融合等。它们共同关心的问题是：这个内
容块是否真正回答了用户的问题。

GEO 策略： 直接回答用户意图，提高信息密度，在重排序阶段胜出竞品。

落地动作

直接回答用户的搜索意图——用户问「怎么做」就给步骤，不要给定义
去除「众所周知」「值得注意的是」这类零信息量的套话
每句话都要带增量信息
控制单页信息密度：宁可拆成多页让每页精炼

因果逻辑详解

重排序跟初步检索的精度不同。初步检索追求速度和覆盖面，精度相对粗；重排序则对已缩小的候选集
做精细评估，判断每个块与用户问题的真正相关度。

一段 200 字里有 100 字是「众所周知，数据库在现代应用中扮演着重要角色……」这类废话的内容，
虽然关键词齐全、初步检索能拉到，但到了重排序阶段，系统会判断：这段话没有真正回答问题，相关
性分数低，淘汰。你输给竞品，不是输在检索阶段，而是输在重排序阶段。

搜索意图匹配也很关键：用户问「Python  连接  MySQL」的意图是「怎么做」，不是「什么是
MySQL」。首段直接给步骤而不是给定义，更容易被重排序模型判为高度相关。

• 
• 
• 
• 

• 
• 
• 
• 
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相关策略： 策略 05（信息前置）、策略 11（混合检索适配）

策略 13：成为垂直领域的专家级信息源

技术背景： Topic Cluster 架构用一个支柱页覆盖主题全貌，再用若干子页深入具体问题。它能改善信
息架构、内部导航和不同查询意图的页面承接；是否带来更多向量召回，取决于索引与检索实现，不能
仅凭页面数量推断。

GEO 策略： 在一个垂直领域做到足够深，形成系统性的主题覆盖，而不是什么都涉及一点。

落地动作

选定一个垂直领域持续深耕
建立 Topic Cluster：一个支柱页 + N 个子问题深度页
全站统一核心术语，其他表达在首次出现时做映射说明
子页面之间互相链接，形成主题关系网络
每个主题至少提供一种非同质化价值：第一手测试、原创数据、真实案例、专家判断或可复用工具

因果逻辑详解

一个什么都写一点的博客——今天写 Python，明天写 K8s，后天写 UI 设计——每个话题都只有一两
篇浅文章。用户在  AI  产品里问  K8s  相关问题时，你那篇泛泛而谈的文章跟专门做  K8s  的深度站点
比，检索排名和被引用的机会都差很远。

垂直聚焦的直接价值在于：用户能沿着主问题进入具体子问题，搜索系统也能通过标题、正文和内链获
得更清楚的主题线索。术语一致性可减少同一概念在不同页面中的歧义；这些条件可能改善发现与匹
配，但不会自动建立所谓站点级 AI 权威。

但主题覆盖不能退化为批量生产薄页面。原创不等于非同质化：即使文字没有抄袭，只是重新总结已有
资料、没有增加新的数据和判断，仍然容易落入同质化内容。覆盖查询拆分出来的子问题，是为了把真
实主题讲深，而不是为每一种长尾表达单独造一页。

如果你有时用「网络策略」有时用「NetworkPolicy」有时用「网络规则」，AI  很难把这三个表达关
联到同一个概念。应该选定一个主要表达全站统一使用。

相关策略： 策略 03（语义消歧与主题聚焦）、策略 04（查询拆分与子问题覆盖）

• 
• 
• 
• 
• 
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四、机器可读结构与智能体适配

策略 14：用 HTML 语义结构提供机器可读的信息层级

技术背景： AI 系统抓取网页后需要从 HTML 中理解页面的主题、结构和信息层级。HTML 语义标签
提供了结构线索，帮助抓取系统、切块系统和生成系统识别信息层级。它们是结构线索，不是指令。

GEO 策略： 网页结构要让抓取系统、切块系统和生成系统更容易识别信息层级。

落地动作

设置清晰的页面主标题；编辑上可以保持一个主要 H1，但不要把多个 H1 直接等同于搜索失败
H2 为每个子话题分节，H3 细分
有先后顺序的步骤用  <ol> （有序列表），并列特征用  <ul> （无序列表），让读者和机器都更容
易识别关系
术语定义用 <dl><dt><dd>  结构
关键定义用 <strong>  标记——不要滥用 <mark> （它的语义是「上下文相关高亮」，不是「重点
强调」）
用 <article>  和 <section>  标记内容边界
开头 2-3 句定义：这篇文章讲什么、给谁看、解决什么问题
为按钮、菜单、表单、筛选器等关键交互元素补充规范的无障碍语义信息，例如合适的  ARIA  角
色、 aria-label 、状态属性等。优先使用原生语义化 HTML；当原生 HTML 无法充分表达交互
含义时，再用 ARIA 补充说明。ARIA 不是为了堆标记，而是为了让屏幕阅读器和浏览器智能体更
准确地理解页面元素是什么、能做什么、当前处于什么状态。

因果逻辑详解

如果页面主要由无语义的 <div>  和 <span>  组成，浏览器、辅助技术和部分解析流程可利用的结构线
索会更少。有序列表  <ol>  与无序列表  <ul>  应按内容关系正确使用；这能明确顺序与并列关系，但
不能据此推断 AI 一定会按标签重排或打乱步骤。

很多 RAG 框架（LangChain、LlamaIndex）支持基于 HTML 标签的分块策略——切块时会参考 <s
ection>  和 <h2>  的边界。清晰的 HTML 语义结构让切块更准确，每个块的语义更完整。

一个正在变得越来越重要的用途是：可访问性正在成为智能体可读性的一部分。过去，为按钮、菜单、
表单等元素补充  ARIA  角色和标签，主要是服务屏幕阅读器等无障碍技术。但随着浏览器智能体的发
展，这套语义信息也开始被用于帮助 AI 理解和操作网页。

Google 在其生成式 AI 指南中提到，浏览器智能体会分析页面的视觉渲染、检查 DOM 结构、解析无
障碍树；OpenAI 的 ChatGPT Atlas 发布者文档也说明，ChatGPT Agent in Atlas 会使用 ARIA 标
签、角色和状态来理解页面结构与交互元素。这意味着，语义化 HTML 加上规范的 ARIA，不再只是
无障碍合规问题，也逐渐成为智能体能否正确读懂并操作页面的重要前提。

尤其当页面涉及表单提交、预约、询价、筛选、下单、配置选择等需要智能体代用户操作的场景时，这
一步的价值会越来越高。需要注意的是，ARIA 不是替代 HTML 语义结构的万能补丁：能用原生 <but
ton> 、 <label> 、 <select> 、 <fieldset>  表达清楚的地方，应优先使用原生语义；ARIA  应用于
补充语义不足，而不是覆盖或伪造语义。

• 
• 
• 

• 
• 

• 
• 
• 
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相关策略： 策略 06（语义块组织）、策略 15（Schema.org 与 JSON-LD）

策略 15：用 Schema.org 和 JSON-LD 为内容提供机器可读元数据

技术背景： Schema.org  结构化标记为页面内容提供机器可读的元数据（文章类型、作者、发布时
间、产品参数等）。Google 对 JSON-LD、Microdata 和 RDFa 均提供支持，通常建议选择团队最容
易正确维护的格式。智能体是否读取这些标记、如何使用，取决于具体产品实现。

GEO 策略： 为文章、产品、组织、视频等内容类型提供准确且与可见正文一致的 Schema.org 结构化
标记，降低搜索系统和部分机器处理流程理解页面的成本。

落地动作

Article 标记： author 、 publisher 、 datePublished 、 dateModified

Product / Offer 标记：产品价格、库存、规格等元数据
Organization 标记：公司信息、Logo、联系方式
VideoObject 标记：视频元信息
QAPage 标记：仅用于允许用户提交多个答案的单问题页面，不适用于普通 FAQ

因果逻辑详解

Schema.org 对 Google Search 支持的搜索功能有官方依据。Google 同时明确说明，其生成式搜索功
能不需要特殊结构化数据。对其他  AI  产品，收益尚未被公开验证；是否读取、如何使用取决于平台实
现。标记必须准确并与可见正文一致，部署价值应先按明确的搜索与业务用途评估，再把智能体场景视
为可能的增量。

截至 2026 年 7 月，Google 已停止展示 HowTo 富结果；FAQ 富结果自 2023 年起被大幅限制，通常
只面向知名、权威的政府和健康网站。因此，多数普通网站不应把 FAQPage、HowTo 当作 Google 富
结果优先项，也没有证据证明它们能单独提高 Google AI 功能中的采用概率。FAQ 和操作步骤仍应使
用清晰的可见  HTML  结构；是否附加  Schema.org  标记，应取决于真实业务系统和其他平台是否需
要。

在支持相应结构化数据或数据接口的智能体场景中，规范字段可能比散落在自然语言中的参数更容易提
取和比较。但这只是条件性价值，不能写成 JSON-LD 在所有 Agent 中已经具有更高权重。

需要注意：JSON-LD  不能保证一定被用于可信度评估或  Agent  调用，但它能降低机器提取信息的成
本。

相关策略： 策略 14（HTML 语义结构）、策略 16（Agent 可提取信息）

策略 16：让内容从「可读」走向「可提取、可比较、可计算」

技术背景： AI  智能体（Agent）通过工具调用和规划来执行复杂任务。与传统的「检索  →  生成」不
同，Agent 可能需要从外部来源提取结构化参数，进行比较、计算、筛选等操作后再生成回答。

GEO 策略： 为 Agent 提供结构化的决策素材——产品参数用表格呈现，对比用统一维度，选型给决策
逻辑。

落地动作

产品参数使用  HTML  表格呈现（而非图片或纯文字描述），确保参数名、数值和单位可被程序化
读取

• 
• 
• 
• 
• 

• 
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对比类内容提供统一维度的结构化对比（相同参数、相同单位、相同格式）
选型指南提供清晰的「输入条件 → 判断规则 → 推荐结果」决策逻辑
如果条件允许，提供 API 文档或可下载的结构化数据文件（CSV、JSON）

因果逻辑详解

用户问 AI「帮我比较三款空气净化器，房间 30 平米，预算 3000 以内」。Agent 需要：找到候选产品
→ 提取 CADR 值、价格、适用面积 → 做筛选和比较 → 生成推荐。如果你的产品页把参数放在 HTML
表格里，Agent  就可以高效提取这些数据进行比较。但如果参数散落在自然语言段落中，Agent  需要
做大量自然语言理解才能提取结构化参数——效率更低，准确率也更差。

这不是说所有网页都要变成 API。而是说：在产品参数、价格对比、选型决策这类天然适合结构化的内
容上，用结构化格式呈现更有利于被 Agent 高效利用。当前大多数 AI 搜索产品的 Agent 能力仍在快
速演进中，但从趋势看，内容的「可程序化提取性」是一个长期方向。

相关策略： 策略 15（Schema.org 与 JSON-LD）、策略 17（多模态文字化）

策略 17：为图片、图表、视频提供完整的文字入口

技术背景： 当前主流 RAG 检索和索引环节主要依赖文本。多模态大模型已经能理解图片和视频内容，
但在大规模抓取和检索阶段，系统通常不会为每张图片都调用视觉模型——计算成本太高。图片和视频
中的信息如果没有文字化，在文本检索层面的可见性就会很低。

GEO 策略： 为多模态内容创建「文本代理」——让图片、图表和视频通过文字进入检索链路。

落地动作

图片 ALT 文本： 准确描述图片内容，在必要时补充应用场景和关键参数。ALT 不是关键词堆砌位
——它应首先服务于无障碍访问
图表文字化： 每张重要数据图表下方有一段文字结论，用完整句子复述图表中最重要的数据。不要
只写「如图所示」
图注（Caption）： 为重要图片加一两句话图注
图文语义一致： 确保图片前后的正文段落在讲和图片相关的内容
视频字幕： 上传 SRT/VTT 字幕文件——字幕是视频内容进入文本检索链路最直接的方式
视频文字实录： 在视频页面的正文区域放一份文字实录或内容摘要
视频章节时间戳： 给长视频加章节和时间戳，章节标题本身就是可被检索的文本
VideoObject  Schema： 标记视频元信息，但真正让视频内容进入文本检索链路的，仍然是字幕
和文字实录

因果逻辑详解

一张产品对比图如果没有  ALT、图注或可见文字结论，能否被  OCR、多模态索引或具体产品解析并无
统一保证，表格关系也可能丢失。为关键数据同时提供  HTML  表格或正文结论，能兼顾无障碍和文本
检索；不要把图片内容是否进入某个向量数据库写成确定事实。

文字化的本质是为多模态内容创建「文本代理」——ALT  文本是图片的文本代理，字幕是视频的文本
代理，图表文字结论是数据图的文本代理。多模态模型正在改变这一现状，但在当前阶段，文字化仍然
是最稳的保障——而且成本很低。

相关策略： 策略 18（多格式内容适配）

• 
• 
• 

• 

• 

• 
• 
• 
• 
• 
• 
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策略 18：用多种内容格式覆盖多种提问场景

技术背景： 用户对同一个话题的提问可能涉及不同的信息需求：What（是什么）、Why（为什么）、
How（怎么做）、When（什么时候/哪个版本）。不同内容格式天然适配不同类型的需求。

GEO 策略： 根据内容类型选择适合的多格式组合，让不同格式的内容块能匹配到不同类型的提问。

落地动作

根据内容类型选择格式组合：

技术类： 文字解释 + 代码示例 + 架构图 + API 参数表
商业类： 文字分析 + 数据图表 + 案例研究 + 对比表格
教育类： 文字说明 + 示意图 + 步骤流程图 + FAQ
产品评测类： 文字评价 + 参数对比表 + 实拍图 + 使用场景描述

因果逻辑详解

多格式内容的价值在于服务不同信息任务：代码示例适合展示实现，对比表格适合呈现维度差异，流程
图适合说明顺序，文字段落适合解释原因。检索系统能否分别索引这些格式取决于实现，因此关键结论
仍应有可见文字版本。

核心原则是用多种格式覆盖不同类型的提问，但具体用哪些格式取决于你的内容领域，不需要每个页面
都凑齐所有格式。

相关策略： 策略 17（多模态文字化）、策略 06（语义块组织）

• 
• 
• 
• 
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五、可信度与信源归属

策略 19：提供可验证、有来源、有时间戳的事实

技术背景： 对齐训练（如 RLHF、GRPO 等方法）通常会鼓励模型输出更有依据、更少幻觉的回答。
虽然网页内容不会直接参与奖励计算，但在 RAG 场景中，可验证、有来源、有时间戳的信息更容易被
模型安全整合进回答。深度学习模型本身不透明——模型做出判断时连开发者都无法完全解释为什么
——因此模型在处理不确定的问题时，特别依赖外部注入的清晰事实来锚定回答。

GEO 策略： 关键数据有来源、有方法、有时间戳、有适用条件——降低读者和生成系统因缺失上下文
而误解或错误补全的风险。

落地动作

数据标完整出处（「根据 IDC 2025 年 3 月报告」而不是「据说」「业内认为」）
方法有说明（「基于 1000 名用户的 A/B 测试」）
时间敏感信息有时间戳
不确定内容写清边界（「目前研究尚无定论」而不是「已经证实」）
行业标准术语帮助 AI 将你的内容映射到其已有的知识表示

因果逻辑详解

「根据阿里云 2025 年 3 月官网公示，通义千问 qwen-max 模型的 API 调用价格为输入 0.02 元/千
Token」——这句话有来源（阿里云官网）、有时间（2025  年  3  月）、有具体数字，模型可以直接把
这些信息整合进回答。来源信息中的具体实体（机构名、报告名）在模型参数中有更强、更稳定的表
示，生成时更容易被忠实复述。

完整证据链（来源 ← 方法 ← 数据 ← 结论）给模型提供了可靠的事实基准。没有证据链的内容，模型
在整合时更容易漂移或自行补全。

相关策略： 策略 09（事实边界与幻觉防控）、策略 20（信任画像）

策略 20：把网站的可信度做得清楚、可验证

技术背景： AI  系统不天然具备稳定的信源判断能力。随着系统成熟，它们可能越来越依赖可验证的可
信度信号。E-E-A-T 和 GEO 的信任评估方向上有交叉，但不是同一套框架——E-E-A-T 是 Google 搜
索质量评估指南中的重要内容，不应简单理解为一个直接、独立的算法打分器。在 GEO 场景里，更关
键的是「你的可信度能不能被系统识别、提取和交叉核实」。

GEO 策略： 主动把可信度信号摆出来，让系统能识别、能核查。

落地动作

「关于我们」页面写清团队背景和资质
文章署名真实作者，附 ORCID、Google Scholar、GitHub 等可验证的外部身份链接
引用数据标完整出处
旧文章定期更新， dateModified  跟着改
LinkedIn 可作为补充，但部分 AI 爬虫对它的可达性较低，不要作为唯一身份锚点

• 
• 
• 
• 
• 

• 
• 
• 
• 
• 
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因果逻辑详解

AI  系统面对信源的判断力远没有人类想象的那么好。它完全可能采信一个不靠谱的来源。你要做的不
是等 AI 自己来判断你靠不靠谱，而是主动把可信度信号摆出来。

这些信号形成一个「信任画像」：你是谁（作者、机构）、你的资质是什么（专业背景、发表记录）、
你的内容是否保持更新（日期标记）。这个画像越完整、越可验证，AI  系统在判断是否采用你的内容
时就有更多参考维度。

建设这些信号不是锦上添花——随着  AI  系统对内容可信度的要求越来越高，这是一项面向未来的基础
建设。

相关策略： 策略 19（可验证事实）、策略 22（原始信源归属）

策略 21：展现多角度、客观、有出处的信息

技术背景： AI  系统存在结构性问题：它只会对输入数据进行模仿，不会判断数据的质量和代表性是否
合理。搜索引擎优化产业可以操纵 AI 的检索结果，回音室效应会让错误信息自我强化。但随着 AI 系
统的成熟，它们正在学习识别并跳过低质量、操纵性内容。

GEO 策略： 争议性话题呈现正反观点和权威来源，形成客观内容 → 外部引用 → 多源印证增强的正向
循环。

落地动作

争议性话题呈现正反两面观点，各附权威来源
第三方数据和研究支撑论点
避免点击诱饵标题——标题和正文语义方向不匹配会被重排序模型捕获
结论有条件限定，不使用绝对化判断

因果逻辑详解

客观内容会形成一个正向循环：多角度客观的内容 → 无论读者持什么观点都能从中获得价值 → 更多外
部引用 → 多个独立来源基于各自证据引用同一个信息并把归属路径指向你 → 多源印证增强 → 在 AI
检索与来源选择中获得更多竞争机会。偏颇的内容只有持同一观点的人才会引用，获得外部引用的面更
窄。

注意：多角度客观性不是所有内容都需要。「如何安装  Python」不需要正反两面；但「某种营销方法
是否有效」就需要。这是争议性话题的专用策略。

点击诱饵标题的问题：标题和正文的语义方向不匹配会被重排序模型捕获——重排序判断的是「这个内
容到底有没有回答问题」，标题党的内容在这一步天然吃亏。

相关策略： 策略 23（忠实性控制）

策略 22：让 AI 能识别你是数据和观点的原始来源

技术背景： 在 RAG 和联网搜索场景中，当同一个事实在多个页面中出现时，系统需要判断「谁是原始
来源」。在多数检索和引用场景中，原始来源通常比转载和二手引用更有信源价值。

GEO 策略： 让 AI 能识别你是数据和观点的原始来源，而不是转述者。

• 
• 
• 
• 
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落地动作

主站为每份报告、数据集、白皮书维护一个固定  URL  的「原始数据页」，包含完整数据、方法论
说明和发布时间
所有外部平台发布的内容统一引用主站原始数据页，使用标准化引用句式（「据  [品牌名]  发布的
《XX 报告》显示……」）
避免只在 PDF 或图片中存放核心数据——如果主站没有可抓取的网页版数据页，AI 很难将你识别
为原始来源
使用 Schema.org 标记明确内容的归属实体和发布时间
条件允许时，联系引用你数据的第三方更正或补充原始来源链接

因果逻辑详解

假设你发布了一份行业年度报告，数据被多个行业媒体转载。当用户问 AI 相关问题时，AI 可能检索到
你的原始页面和多个转载版本。

如果你的主站有一个结构清晰、可抓取、带方法论和发布时间的原始数据页，而其他来源都标注了你的
品牌名——AI  就有了一条清晰的引用链。但如果你的数据只存在于一个需要填表下载的  PDF  里，AI
检索到的就是一堆「孤立的数据点」，无法追溯到你。

清晰引用链同时具有  SEO  与  GEO  价值：外部链接可帮助发现、主题理解、权威判断并带来引荐访
问；在生成式回答场景中，本策略额外关注多个独立来源引用同一数据时，归属路径能否指向原始发布
者。

相关策略： 策略 20（信任画像）、策略 19（可验证事实）

策略 23：标题承诺等于正文交付

技术背景： 忠实性（Faithfulness）是  RAG  系统评估的核心指标之一。研究发现（ALCE,  Gao  等
2023; SourceCheckup, Wu 等 2025），AI 在引用来源时经常「走样」——50%-90% 的回答没有被
来源完全支持。即使是 GPT-4o 加网页搜索，也有约 30% 的陈述无法被来源支撑。

GEO 策略： 标题承诺什么就交付什么，GEO 的目标不只是「被引用」，更要追求「被正确引用」。

落地动作

标题承诺 = 正文交付（标题说「排名 Top 10」就必须有排名）
提高内容信噪比——页面正文占比要远高于广告、侧边栏等非内容元素
广告块的文字也会被切成块，白白浪费上下文窗口
使用 canonical  标签明确内容的权威版本，避免重复内容导致归属混乱

因果逻辑详解

标题-正文不一致在语义检索场景下会被系统捕获——重排序模型判断的是「这个内容到底有没有回答
问题」。标题说「2025 年 AI 大模型排名 Top 10」但正文里一个排名都没有，相关性分数低，淘汰。

内容信噪比会影响阅读体验，也可能影响正文提取和切片。很多系统会先尝试去除导航、广告和模板内
容，但提取并不总是准确；正文占比过低或广告与正文混杂，会增加噪声进入索引或上下文的风险。不
能假设所有 RAG 系统一定把整页广告逐块注入 Prompt。

• 

• 

• 

• 
• 

• 
• 
• 
• 
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你的 GEO 目标不能只是「被引用」——更精确的目标是「被正确引用」。内容写得越清晰、结论越明
确，AI 在转述时偏离原意的概率就越低。

相关策略： 策略 12（重排序竞争力）、策略 21（多角度客观性）
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六、质量、生成友好与监测闭环

策略 24：数据质量与长期可见性

技术背景： 缩放定律驱动模型开发者持续寻找高质量训练数据。训练数据管线通常包含去重、质量评
分和安全过滤等步骤。质量分类器通常以高质量参考语料（如维基百科、书籍等）为正样本。

GEO 策略： 优先争取进入可观测的检索与来源采用链路，把训练数据进入视为潜在的长期红利。内容
要在检索和训练两条链路中都经得起质量筛选。

落地动作

内容原创度极高，避免模板化复制和批量改词
信息准确且格式规范（统一术语、日期格式、度量单位）
对主题覆盖全面：正面 / 反面 / 边界 / 误区
Canonical  标签避免被判定为重复
robots.txt  对 AI 检索类爬虫开放

版权声明清晰
保持每个页面的语言纯净度——中英混杂、机器翻译残留明显的页面容易在语言识别过滤中被丢弃
使用  AI  辅助生产时建立质量门槛：数字、单位、日期、引语、人物、机构、案例和来源链接均经
过人工核验，并记录审核人与审核时间；无法核验的内容不作为事实发布

因果逻辑详解

优先级框架： 你能做的事情分两层。第一层（优先做）：进入可观测的检索链路——让内容被检索
到、被选中、被引用，效果你能观测到。第二层（顺带做）：进入未来的训练数据——如果内容被纳入
未来训练语料，模型在参数层面会「记住」你的品牌和表述方式，但这个效果基本不可观测、不可控。
不要把精力花在你无法观测和控制的事情上。

robots.txt  的决策需要区分两类爬虫： 第一种是检索类爬虫（如百度  AI  搜索、Perplexity  的爬
虫），屏蔽它们等于放弃检索机会。第二种是训练类爬虫（如 GPTBot），允许意味着内容可能进入模
型参数；屏蔽则保护知识产权。这不是一个有标准答案的决策，取决于业务目标。

训练数据管线的质量筛选：

不同训练管线会使用不同质量样本。 GPT-3（Brown 等，2020）和 LLaMA（Touvron 等，2023）公
开了各自的网页筛选思路。这些案例说明训练语料会被分类和过滤，但不能据此给单个网页计算通过概
率，也不能推出所有模型都偏好某种文风。对内容生产者更可靠的结论仍是：提供准确、可追溯、有原
创增量的材料，并把训练数据影响视为不可验证的潜在结果。

启发式规则过滤格式不规范的内容。 C4  数据集（Raffel  等，2020）要求页面至少包含  5  个完整句
子，丢弃含占位文本或 JavaScript 错误的页面。这些规则会淘汰大量碎片化的薄内容页。

教育价值正在成为独立过滤维度。 FineWeb-Edu（Penedo  等，2024）用大模型给网页教育价值打
分，阈值设为 3 分（满分 5 分），约 90% 的原始内容被丢弃。筛选后的数据集在多个基准测试上超越
了所有公开可用的网络数据集。

• 
• 
• 
• 
• 
• 
• 
• 
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级联过滤是主流做法。 先用启发式规则移除格式不合格的内容，再用轻量分类器过滤低质量文本，最
后用更强的模型做质量精筛。你的内容要同时经得起每一道关。

相关策略： 策略 10（RAG 外部知识源）

策略 25：内容风格要让模型容易准确、稳定地复述

技术背景： RLHF 让模型学习到人类偏好——核心是 HHH 原则（Helpful 有帮助、Honest 诚实、
Harmless 无害）。生产级 AI 架构包含多个环节（防护措施、路由器、缓存等），内容要经受每个环
节的考验。AI 系统评估内容质量有多个维度：事实一致性、忠实性、连贯性、安全性、指令遵循。

GEO 策略： 内容风格要符合人类偏好，在 AI 系统的各个处理环节中都能顺畅通过，被准确、稳定地
复述。

落地动作

直接回答问题不绕弯子（Helpful）
客观呈现信息不夸大（Honest）——「该方法在特定条件下效果显著」比「完美解决所有问题」更
受信任
承认不确定性（Harmless）——该说「目前研究尚无定论」的地方不说「已经证实」
温和专业的语气
不含误导、有害、极端或无依据的内容；安全策略可能影响回答或引用，但具体处理因产品和语境
而异
段落间逻辑通顺，过渡自然
提供标准化问答对，提升高频问题下的检索和复述稳定性

因果逻辑详解

RLHF 等对齐方法主要影响模型行为，不能据此直接推出网页来源在检索或生成阶段的固定选择规则。
对内容生产者而言，Helpful、Honest、Harmless 更适合作为质量与责任原则，而不是提高采用率的
隐藏公式。

安全性是需要单独检查的维度。如果内容触发产品的安全策略，可能被拒答、改写、减少展示或不被引
用，但具体结果取决于产品、问题和上下文；不能把它描述为所有系统统一执行的「一票否决」。客观
讨论争议和多角度分析并不天然等于有害内容，关键是事实、语境和表达方式。

结构清晰、术语稳定、事实明确的内容，在抽取、压缩和复述时更不容易丢失主语、条件和边界——这
意味着模型基于你的内容生成回答时，偏离原意的风险更低。

相关策略： 策略 07（可复述答案块）、策略 23（忠实性控制）

策略 26：用日志、标准问题库、AI 来路和用户行为建立 GEO 监测闭环

技术背景： GEO 和传统 SEO 最大的区别之一，是缺乏统一、跨平台的数据面板。Bing Webmaster
Tools 已提供 Microsoft AI 生态的 AI Performance 报告；Google Search Console 也开始向部分站
点逐步开放生成式 AI 效果报告，覆盖 AI Overviews 和 AI Mode 的展示数据。但这些官方报告各自
只覆盖特定生态，而且不能完整观察品牌提及、无链接的内容采用和答案准确性。因此，跨平台可观测
性仍需要自行建设。用户反馈是否直接影响 AI 对外部来源的采用偏好，目前也没有统一公开证据。

• 
• 

• 
• 
• 

• 
• 
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GEO 策略： 用日志分析、标准问题库和用户行为数据建立 GEO 的可观测性闭环——让优化效果可比
较、可解释、可迭代；涉及因果归因时，需要额外的控制实验设计。

落地动作

服务器日志分析： 识别 GPTBot、ClaudeBot、PerplexityBot、OAI-SearchBot 等 AI 爬虫的抓
取行为——抓取频率趋势、Top  被抓页面、状态码分布（403  占比高时优先排查  CDN、WAF、鉴
权和服务器访问规则）
标准问题库： 建立 30-50 个覆盖品牌词、品类词、长尾词的标准问题，每月固定执行全量测试
三类可见率记录： 分别统计显性引用率、品牌提及率和推定内容采用率；如使用综合来源采用率，
必须同时保留三项子指标，并说明推定采用不能证明唯一来源
准确性与语境记录： 记录答案准确、部分准确、错误，以及品牌处于推荐、比较、批评或中性提及
语境
采用质量评分： 对每次采用做  A/B/C/D/N  评级（A=品牌+内容+链接，B=内容被用但品牌弱，C=
信息偏差或存疑/批评语境，D=未采用，N=负面、错误归因或明显误导），可采用  A=3、B=2、
C=1、D=0 的简单加权方式计算月度得分
核心问题复测： 对评级变化较大的问题重复测试 2-3 次，降低 AI 输出随机性带来的噪声
AI  渠道流量追踪： 在流量分析工具中创建  AI  渠道分组，追踪  AI  来路流量的月度趋势；对
ChatGPT 搜索优先识别 utm_source=chatgpt.com ，再用 Referrer 补充
用户需求满足度指标： 停留时长、跳出率、评论互动、是否追问同一问题、来源点击等——用来反
向判断内容是否真正解决了问题。真正的策略不是「激发信号」，而是「把内容做到真的有用」
UGC  语义扩展： 鼓励用户评论和提问——用户生成内容丰富页面语义覆盖，形成更多长尾问题的
真实表达
自动化测试参数固定： 如果使用 API 批量测试，必须固定测试入口、模型版本、联网设置、系统提
示词和生成参数，并记录测试时间——否则月度趋势不可比

因果逻辑详解

标准问题库是核心——没有它，你每次测试用的问题不同，结果就无法纵向对比，永远不知道变化是因
为优化有效还是因为问了不同的问题。

AI 来路流量、AI 爬虫抓取和 AI 回答采用是三类不同指标。流量分析工具能看到的是用户点击引用链
接后的访问，服务器日志能看到的是爬虫抓取行为，标准问题库测试能看到的是内容是否进入  AI  回
答。三者不能直接换算，但结合起来能形成完整的判断：内容是否被发现（日志）→  是否被采用（问
题库）→ 是否带来访问（流量）。

停留时间、跳出率、是否继续追问和来源点击，可以作为用户需求满足度的反向观察指标；它们本身也
容易受到页面类型、任务完成速度和统计口径影响。目前没有统一公开证据表明这些站内指标会被各
AI 产品直接用于外部来源采用，因此应把它们用于改善用户体验，而不是当作需要刻意制造的 AI 排名
信号。

最终，监测数据的价值在于驱动下一轮优化：三类可见率都低  →  排查可抓取性和答案块；推定内容采
用率尚可但品牌提及、显性引用弱 → 加强实体归属和原始来源标注；错误归因或负面语境上升 → 优先
核查事实、冲突来源和过期信息；竞品持续领先 → 分析竞品内容结构。没有这个闭环，GEO 就是一次
性工程而非持续竞争力。

相关策略： 策略 24（数据质量与长期可见性）

• 

• 
• 

• 

• 

• 
• 

• 

• 
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附录：版本迁移说明——早期 40 条草案与当前 26 条策略的
对应关系

本版策略 对应原策略 合并说明

01 自然语言命名 原 01 保留

02 语义场覆盖 原 02 增加查询改写说明

03 语义消歧与主题聚焦 原 11 + 27 合并，去除 Softmax 标签

04 查询拆分与子问题覆盖 原 36 保留

05 信息前置与段落自洽 原 03 + 04 + 14 + 31 四合一

06 语义块组织与分块适配 原 07 + 22 二合一

07 可复述答案块 原 05 + 09 二合一

08 推理链表达 原 15 保留，弱化推理模型归因

09 事实边界与幻觉防控 原 29 + 20 部分 合并

10 RAG 外部知识源 原 06 保留

11 混合检索适配 原 08 + 10 + 32 前半 三合一

12 重排序竞争力 原 12 保留

13 垂直专题深度 原 16 保留，去除 MoE 标签

14 HTML 语义结构 原 13 + 21 二合一

15 Schema.org 与 JSON-LD 从原 06/22/32/38 提取 整合

16 Agent 可提取信息 原 38 + 32 后半 合并

17 多模态文字化 原 39 保留

18 多格式内容适配 原 28 保留，调整格式建议

19 可验证事实 原 17 + 20 部分 合并

20 信任画像 原 18 保留

21 多角度客观性 原 19 保留

22 原始信源归属 原 37 保留

23 忠实性控制 原 23 保留

24 数据质量与长期可见性 原 24 + 33 二合一

25 生成友好与稳定复述 原 25 + 30 + 34 三合一

26 监测闭环 原 35 + 40 合并，用户需求满足度并入监测体系
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说明： 早期 40 条草案的内容已被整合到当前 26 条策略中。对外引用和书内交叉引用均应使用当前编
号。原策略中的 AI 原理标签（Softmax、多头注意力、MoE、缩放定律等）在相关性较弱时被降级为
因果逻辑详解中的技术旁注或直接移除。
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